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ｂｒｅａｓｔｃａｎｃｅｒ ６８３ １０ ＵＣＩ／ＷｉｓｃｏｎｓｉｎＢｒｅａｓｔＣａｎｃｅｒ

ｆｏｕｒｃｌａｓｓ ８６２ ２ ＴＫＨ９６ａ［２４］

ｇｅｒｍａｎ＿ｎｕ

ｍｅｒ
１０００ ２４ Ｓｔａｔｌｏｇ／Ｇｅｒｍａｎ

ｈｅａｒｔ ２７０ １３ Ｓｔａｔｌｏｇ／Ｈｅａｒｔ

ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ ３５１ ３４ ＵＣＩ／Ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ

ｍｕｓｈｒｏｏｍｓ ８１２４ １１２ ＵＣＩ／ｍｕｓｈｒｏｏｍｓ

ｓｏｎａｒ ２０８ ６０ ＵＣＩ／Ｕｎｄｏｃｕｍｅｎｔｅｄ／Ｓｏｎａｒ

ｓｖｍｇｕｉｄｅ１ ３０８９ ４ ＣＷＨ０３ａ［２５］

ｗ１ａ ２４７７ ３００ ＪＰ９８ａ［２６］

　　¶ÿnb�.��IJ/�I´狀，*¯

89å¨犇ｄ a¬�o·p´犗（狀２）。!�8

9å¨犇ｄq¾Tå¨

，
�Ò�Ë¸*¯¬³Ò

*¯h� »¹å¨

，
±#hºa*¯¬�

。

*¯δ�

，
qFi÷uu��a5p

，
¬�o·

p´犗（狀２）。u*¯89å¨犇ｄº»

，
�Jå

¨a¾T�³Ò±#hºa¬�

。
¯°.wx

ôZ¬�o·pÀ«

，
��n�¯°a¬�o

·p´犗（狀２）。

３　st5uvwL

Ë;��»ôZ

。３．１±qbc¯°Mw

xnb®¯°a¾iË;

，
¾¯°a®i

õu�Zº¯° aZº�p¡¢¿Ë;

。
w

.É�¾ianb®¯°fg�¿�úº¼

Ò©��½

［１１］，
É�¾ÈaZº¯°��ＳＶＭ、ＫＮＮuＣ４．５»Ñlmº·aZº¯°

。３．２±qnb

®2¾Zºa��Ë;

。３．３±q¯°®¿��©�IÿDaZüË;

，
dûË;yÐ¿ＤＢＥＳ¯°a

�IÿDÀÁ

。

Ë;�Énb�Â�１，�２q��¾ianb®¯°

。

３．１　QHmnstYl

b±��¿ÅÑlmº·a¯°¡¢¾iZü

。
�３qnb®iõ

（ｒｅｄｕｃｔｉｏｎｒａｔｅ，ＲＲ）a¾i

。
�



１１８　　
!３６" !３#

２０１７$６%

Ｖｏｌ．３６Ｎｏ．３

Ｊｕｎ．２０１７

４～７qZº�pa¾i

，
w.ＤＢＥＳ１ uＤＢＥＳ２ Z¼�^

：
�犘ｄｃ 0�Z¼´０．０２a¡¢£

，犘ｅｌｉｔｅ 0�´

０．３u0�´０．５¬a*¯,>

。

o２　hxYlPefQHmn

Ｔａｂ．２　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｓｅｌｅｃｔｅｄ

ｉｎｓｔａｎｃｅｒｅｄｕｃｔｉｏｎａｌｇｏｒｉｔｈｍ

¯°³T ¯°º· ¯°¬�o·p

ＭＣＳ `½£¤· 犗（狀２）

ＩＣＦ ¸¹· 犗（狀２）

ＤＲＯＰ３ ¸¹· 犗（狀２）

ＲＥＮＮ `½µ¶· 犗（狀２）

　　G�３³Ò\Ð

，ＭＣＳ¯°�ｗ１ａnb�

 Ã¼ËÌ¼è®

，
nb�8CÄÅá

；
�

ｍｕｓｈｒｏｏｍｓnb� 

，ＭＣＳ、ＩＣＦuＤＲＯＰ３¯

°]�anb��ÆC

，
�ＲＥＮＮ¯°]�a

nb��u�nb�6m

，
®è>÷'

；
6i

�wx¯°

，ＤＢＥＳ¯°³Ò¾nb�¡¢¼

è®

，
%��J犘ｅｌｉｔｅ alm

，
³Ò]�{Ç

8Canb��

。
dûÈn�I犘ｅｌｉｔｅ，³Òp

]®iõ$�wxaÅÑ¯°

。

o３　efQHlyYl

Ｔａｂ．３　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｉｎｓｔａｎｃｅｒｅｄｕｃｔｉｏｎｒａｔｉｏ

nb� ＭＣＳ ＩＣＦ ＤＲＯＰ３ＲＥＮＮ ＤＢＥＳ１ＤＢＥＳ２

ａ１ａ ０．００ ０．２５ ０．２５ ０．２６ ０．７０ ０．５０

ａｕｓｔｒａｌｉａｎ ０．００ ０．８１ ０．８４ ０．７９ ０．７０ ０．５０

ｂｒｅａｓｔｃａｎｃｅｒ ０．９２ ０．７９ ０．９５ ０．０４ ０．７０ ０．５０

ｆｏｕｒｃｌａｓｓ ０．４１ ０．８２ ０．８９ ０．６０ ０．７０ ０．５０

ｇｅｒｍａｎ＿ｎｕｍｅｒ ０．００ ０．９６ ０．９８ ０．５５ ０．７０ ０．５０

ｈｅａｒｔ ０．６５ ０．６４ ０．６４ ０．２５ ０．７０ ０．５０

ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ ０．００ ０．７２ ０．７７ ０．００ ０．７０ ０．５０

ｍｕｓｈｒｏｏｍｓ ０．９９ ０．９４ ０．９５ ０．００ ０．７０ ０．５０

ｓｏｎａｒ ０．７４ ０．５２ ０．５２ ０．１７ ０．７０ ０．５０

ｓｖｍｇｕｉｄｅ１ ０．９２ ０．７６ ０．８１ ０．０５ ０．７０ ０．５０

ｗ１ａ ０．００ ０．０３ ０．０３ ０．０５ ０．７０ ０．５０

ａｖｅｒａｇｅ ０．４２ ０．６６ ０．６９ ０．２５ ０．７０ ０．５０

o４　efzp56TbYl

（犛犞犕）

Ｔａｂ．４　Ｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ（ＳＶＭ）

nb� ＭＣＳ ＩＣＦ ＤＲＯＰ３ＲＥＮＮ ＤＢＥＳ１ＤＢＥＳ２

ａ１ａ ０．８１７ ０．７５４ ０．７５５ ０．８１９ ０．８１５ ０．８１９

ａｕｓｔｒａｌｉａｎ ０．８５８ ０．８６６ ０．８３１ ０．５５１ ０．８５５ ０．８５５

ｂｒｅａｓｔｃａｎｃｅｒ ０．９７３ ０．９５４ ０．９０３ ０．９７２ ０．９７３ ０．９７３

ｆｏｕｒｃｌａｓｓ ０．７９９ ０．７７７ ０．７１２ ０．７５２ ０．７９９ ０．８０８

ｇｅｒｍａｎ＿ｎｕｍｅｒ０．８１１ ０．７６３ ０．７７５ ０．７００ ０．７５５ ０．７８５

ｈｅａｒｔ ０．８５１ ０．７７４ ０．８５５ ０．８４８ ０．７９２ ０．８１８

ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ ０．９４５ ０．３６７ ０．６０１ ０．９４５ ０．７７２ ０．９０３

ｍｕｓｈｒｏｏｍｓ ０．５１８ ０．５０５ ０．５０５ ０．９９９ ０．７３９ ０．８９５

ｓｏｎａｒ ０．５１４ ０．７０１ ０．８６０ ０．８１２ ０．７１１ ０．７５０

ｓｖｍｇｕｉｄｅ１ ０．４００ ０．９３５ ０．８６４ ０．９７４ ０．６４６ ０．６４６

ｗ１ａ ０．９７０ ０．９７１ ０．９７１ ０．９７０ ０．９７０ ０．９７０

ａｖｅｒａｇｅ ０．７６９ ０．７６１ ０．７８５ ０．８５０ ０．８０３ ０．８３９

　　�４qnb��aZº�p¾i

，
pÉ®2anb��f´ÕÖ�

，
ÉＬＩＢＳＶＭ ¡¢ÕÖ]�Zº

G·

，
�¾È� ¡¢¾È]�Zº�p

。
�É.ａｖｅｒａｇｅ¢�^nb®iõÒ©nb��Zº�pa

Ê�

。
�５u�６Z¼qＫＮＮ¯°uＣ４．５¯°aË;,>

。
,¹�３、�４u�５³Ò\Ð

，
ËÉlma

Zº¯°¾È

，ＤＢＥＳ¯°=¼÷Áa�Ì

，
w.�¯ÌÍ

（Ｃ４．５）̄ °£aÎÏ§´<l

。
!�ÏÐa�.

Ò©¯°lÍ¾¥ÑZºO

，
��*Zº¯°a��÷C

；
M�6i÷

，
wx¯°*Zº¯°a��÷8

。

Ð�

，
¾i３��.ＤＢＥＳ¯°�犘ｅｌｉｔｅlm0�¬aZº�p³Ò\Ð

，
µ8犘ｅｌｉｔｅ ³ÒÏ$ＤＢＥＳ¯°a

Zº�p

。

dû�３～６.aａｖｅｒａｇｅ³Ò\�

，
¼a¯°¾nb�ßÊ®iõ÷8

，
ÑZº�pÆ«

，
W

ＤＲＯＰ３¯°

；
¼a¯°Zº�p÷$

，
Ñ¾nb�ßÊ®iõ÷C

，
WＲＥＮＮ¯°

；
6i÷�wxaÊ

°

，ＤＢＥＳ¯°`ç�u�Êà=£¤÷Áaè>

。

´¿�Áak<ＤＢＥＳ¯°aÎ��

，
ËÉc½

［１１］.a®¯°i÷Ê°

，
�®iõuZº�pa

ÒÓf´=aÂ¹z�

，
]�®è>qÂ¹z�¾iW�７，G�.³Ò\ÐＤＢＥＳ¯°

（犘ｅｌｉｔｅ＝０．３）a

Â¹z�§$�ë"¿�

。

�８uð４qc�¯°�lmnb� Zº�pu®iõaÊ'

。
Ê'a8CÔÕ¿¯°a¿�

�

。ＤＢＥＳ¯°³Ò�J�I�nb�®�z�8C

，
®¿��$

；
¾ilmZº¯° aZº�pÊ
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１１９　　
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｈａｎｄｏｎｇＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆＳｃｉｅｎｃｅａｎｄＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ

犖犖犪犪狋狋狌狌狉狉犪犪犾犾犛犛犮犮犻犻犲犲狀狀犮犮犲犲

'³ÒýÌ

，
bcÏÐ¯°Ê'=ë"C

，
Zº�pa¿��B<lÁ�wx¯°

。

３．２　QHmnY56P{|

b±ÒＳＶＭ´õ

，
ËÉÖ×;ØaÊ\

，
¾¯°¡¢¿¾È

。
Ë;��¿ｆｏｕｒｃｌａｓｓ、ｈｅａｒｔuａ１ａnb

�

。
w.ｆｏｕｒｃｌａｓｓq]^IJ�

，ｈｅａｒｔq«ÙÚËIJ�

，ａ１ａq$ÙÚËIJ�

。
Ë;,>Wð５～７�

^

，
ð.ËÛ��®2aZº�p©wÊ�

，
ÜÛ���nb�Zº�p©wÊ�

。

o５　efzp56TbYl

（犓犖犖）

Ｔａｂ．５　Ｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ（ＫＮＮ）

nb� ＭＣＳ ＩＣＦ ＤＲＯＰ３ＲＥＮＮ ＤＢＥＳ１ＤＢＥＳ２

ａ１ａ ０．８８３ ０．７５３ ０．７５３ ０．７４５ ０．７９６ ０．８０９

ａｕｓｔｒａｌｉａｎ ０．９０５ ０．７６６ ０．７８８ ０．８７２ ０．８５３ ０．８７３

ｂｒｅａｓｔｃａｎｃｅｒ ０．９５９ ０．８４７ ０．９３７ ０．８８０ ０．９７３ ０．９７５

ｆｏｕｒｃｌａｓｓ １．０００ ０．８４９ ０．９２０ １．０００ １．０００ １．０００

ｇｅｒｍａｎ＿ｎｕｍｅｒ０．８３６ ０．６０５ ０．６５１ ０．７６０ ０．７０８ ０．７５９

ｈｅａｒｔ ０．７９６ ０．７２２ ０．７１１ ０．７７９ ０．８００ ０．８１１

ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ ０．８６０ ０．３５９ ０．３５９ ０．８６２ ０．８２６ ０．９０６

ｍｕｓｈｒｏｏｍｓ ０．９４３ ０．４８２ ０．４８２ ０．８１６ ０．８５９ ０．８９８

ｓｏｎａｒ ０．７２９ ０．６１５ ０．６４９ ０．７４０ ０．７２５ ０．７５４

ｓｖｍｇｕｉｄｅ１ ０．９５８ ０．６３１ ０．９１７ ０．９４３ ０．９５６ ０．９５９

ｗ１ａ ０．９８６ ０．９７０ ０．９７０ ０．９１８ ０．８９０ ０．８９４

ａｖｅｒａｇｅ ０．８９６ ０．６９１ ０．７４０ ０．８４７ ０．８５３ ０．８７６

o６　efzp56TbYl

（犆４．５）

Ｔａｂ．６　Ｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ（Ｃ４．５）

nb� ＭＣＳ ＩＣＦ ＤＲＯＰ３ＲＥＮＮ ＤＢＥＳ１ＤＢＥＳ２

ａ１ａ ０．９４０ ０．７５３ ０．７５３ ０．７９４ ０．８１０ ０．８３９

ａｕｓｔｒａｌｉａｎ ０．７１３ ０．８７９ ０．８７１ ０．８３３ ０．８４７ ０．８５６

ｂｒｅａｓｔｃａｎｃｅｒ ０．８０３ ０．８８４ ０．９４０ ０．６１２ ０．９３５ ０．９４５

ｆｏｕｒｃｌａｓｓ ０．７２０ ０．７６８ ０．６６０ ０．７３６ ０．９３８ ０．９６７

ｇｅｒｍａｎ＿ｎｕｍｅｒ０．７７４ ０．７２４ ０．７４５ ０．７５４ ０．７５２ ０．８０６

ｈｅａｒｔ ０．７１１ ０．７８８ ０．８１８ ０．７６８ ０．７５５ ０．７７０

ｉｏｎｏｓｐｈｅｒｅ ０．８１３ ０．３５９ ０．３５９ ０．７６８ ０．７５５ ０．８４６

ｍｕｓｈｒｏｏｍｓ ０．９７２ ０．４８２ ０．４８２ ０．９５０ ０．８７１ ０．９１２

ｓｏｎａｒ ０．７４０４０．７２１ ０．７４５ ０．７０５ ０．６３５ ０．７４９

ｓｖｍｇｕｉｄｅ１ ０．９３８ ０．９３３ ０．９５３ ０．９２８ ０．９４８ ０．９６４

ｗ１ａ ０．９８７ ０．９７０ ０．９７０ ０．９４０ ０．９５２ ０．９８１

ａｖｅｒａｇｅ ０．８２８ ０．７５１ ０．７５４ ０．７９９ ０．８３６ ０．８７６

o７　QH}~���:Yl

Ｔａｂ．７　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｃｏｍｐｒｅｈｅｎｓｉｖｅｉｎｄｅｘｏｆｒｅｄｕｃｔｉｏｎ

ＭＣＳ ＩＣＦ ＤＲＯＰ３ ＲＥＮＮ ＤＢＥＳ１ ＤＢＥＳ２

ＳＶＭ ０．２７６ ０．４８６ ０．５２７ ０．１７９ ０．５６２ ０．４１９

ＫＮＮ ０．３７８ ０．４３２ ０．４９９ ０．２１３ ０．５９７ ０．４３８
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